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Esdizimlilik(Collocation) Nedir ?

e Iki veya daha fazla kelimenin bir araya gelerek farkli bir seyi ifade
etmesidir (agir abi).

o Kelimeler birlikte kullanildiklarinda daha farkli anlamlar icerebilirler
(disk drive, hot dog, mother in law).

e Kelimeler Uzerinde calisirken onlan bulunduklari baglamdan
bagimsiz olarak disinmek imkansizdir. Kelimeler baglam igerisinde
ciplak anlamlarindan farkh anlamlar alabilir.

e Metin icerisinde neyin kac¢ kez gorindigindense neyle beraber
gorindigl onemlidir (Tilrkiye Bldylk Millet Meclisi, Tiirk Hava
Yollari, vs.).

Slide 1



Esdizimlilik iki ilkeye sahiptir.
e Acik secim ilkesi

e Deyim ilkesi

Acik secim ilkesi : Birbirleriyle baglantili kelimelerin seciminde
herhangi bir zorlanma yoktur (Mavi gokytzi).

Deyim ilkesi : Kelimelerin ayr1 ayri anlamlarindan farkh bir
anlam cikarilir (Tefe koymak).
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- Ingilizceden 6rnek

— noun phrases strong tea not powerful tea
— phrasal verbs to make up and the rich and powerful

 Gecerli bir esdizimlilik mi (collacation) ?

— a stiff breeze (sert esen riizgar) but not a stiff wind
(a strong breeze or a strong wind is okay)

— broad daylight (giipegiindiiz) (but not bright daylight or narrow
darkness)
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Esdizimlilik(Collocations) kriterleri

Esdizimlilik sinirli sayida kelime ile karakterize edilir.

« Esdizimlilikte 3 farkl kriter vardar.
— non-compositionality (bir araya getirilemez)
— non-substitutability (yeri degistirilemez)

— non-modifiability (degistirilemez)

e Es dizimlik hi¢ bir zaman bir dilden diger dile kelime kelime
tercime edilemez.

« Esdizimlilik icin kelimeler arka arkaya gelmek zorunda degildir
( knock . . . door).
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Non-Compositionality

Kelimelerin herbirinin anlamindan birlestiriimis ifadenin anlami

tahmin edilebiliyorsa bu ifade compositional’dir.
" new companies

« Kelimelerin herbirinin anlamindan Dbirlestirilmis ifadenin anlami

tahmin edilemiyorsa bu ifade non-compositional’dir.
= hot dog

« Kelimelerin herbirinin anlamindan birlestirilmis ifadenin anlami yakin

olarak tahmin edilebilir.
= strong tea, powerful drug, not powerful tea

« non-compositional i¢cin en u¢ ornekler deyimlerdir.

({313

= "It rains cats and dogs*, “etekleri zil calmak”
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Non-Substitutability

« Collocation’nin bir elemani olarak yakin anlaml (near-synonyms)
bir kelimeyi kullanamayabiliriz.

— Beyaz sarabin rengini iyi tanimlasa bile white wine yerine yellow wine
kullanilamaz

« Collocation’larin cogu gramatik olarak bir dontisiim veya ek bir
kelime ile yeniden diizenlenemezler (Non-modifiability).

— white wine, but not whiter wine
— mother in law, but not mother in laws
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Collocation’da alt siniflar

Light verbs
— make, take ve do gibi fiilerin kullanim
— make lunch, take easy

Fiil Edat yapilar
— to go down

Ozel isimler (proper nouns)
— Mustafa Kemal Atatiirk

Teknik terimler, teknik alandaki nesne ve kavramlar
— Hidrolik yag filtresi (Hydraulic oil filter)

Slide 7



Collocation’lar: bulmak icin genel yaklasim

Bir text icerisinde yer alan collocation’lar nasil bulunur ?

- En basit method: Frekans’a dayal collocation secimi

 Esdizimliligi olusturan kelimeler arsindaki uzakligin
ortalama ve varyansina dayali secim (mean and variance)

- Hipotez testi (Hypothesis testing)

- Karsilikli bilgi (Mutual information)

Slide 8



Frekans yaklasimi (Frequency)

Meydana gelme sikligina gore collocation’nin bulunmasi.
Size window’a ihtiyac vardir.

Dondiirtilen sonuclar icerisinde Function word’ler (stop
words) olabilir. Bunlarin filtrelenmesi gerekir.

Bu filtreden gecen yapilar collocation’a adaydir.
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Clwt w?) w! w2
80871 of the
58841 in the
26430 to the
21842 on the
21839 for the
18568 and  the
16121 that the
15630 at the
15494 to be
13899 in a
13689 of a
13361 by the
13183 with the
12622 from the
11428 New York
10007 he said

9775 as a
9231 is a
8753 has been
8573 for a

Ornek Corpus’daki en sik
kullanilan bigram’lar (biword) ¢ikarilir

New York haric, listedeki
bigram’larin hepsi function
word’dir
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Tag Pattern  Example A : adjective (sifat)

AN linear function N : noun (isim)
N N regression coetficients .
AAN Gaussian random variable P: preposition
ANN cumulative distribution function (edat)

NAN mean squared error

N NN class probability function

NPN degrees of freedom

Part of speech tag patterns for collocation filtering
(Justesen and Katz).
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Clw* w*)  wh

?.4'.-‘2 fag pattern

11487
——— 7261
5412
3301
3191
2699
2514
2378
2161
2106
2001
1942
1867
1850
1633
1337
1328
1210
1074
1073

New
United
Los

last
Saudi
last

vice
Persian
San
Presidentq
Middle
Saddam
Soviet
White
United
York

oil

next
chief
real

York AN

States

Angeles Eger collocation’

year olusturan kelimeler

Arabia arasi sabit ise Frekans

week tabanli yontem iyi sonu

presiden y _ y ¢

G“]f S’ a filtre
QC]S N & uygulandiktan sonra,

B NN , >

Fiiat AN geride kalan en yiiksek

Hussein NN kullanim sikligina sahip
Union AN ifadeler

House AN
Nations AN
City N N
prices NN
year AN

executive AN
estate AN Slide 12



w C (strong,w) w C(powerful,w
)
7
support 50 force 13
safety 22 computers 10
sales 21 position 8 Strong challenge, powerful
opposition 19 man Computer
showing 18 computer 8 Not
sense 18 man 7
message 15 symbol 6
defense 14 military 6
gains 13 machines 6
evidence 13 country 6
criticism 13 weapons 5
possibility 11 post 5
feelings 11 people 5
demand 11 nation
challenges 11 forces
challenge 11 chip 5
case 11 Germany 5
supporter 10 senators 4
signal 9 neighbor 4

n

PO B
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Collocational Window

Cogu collocation farkh degisken uzunluklarda bulunabilir.

Bu tip collocation’larin bulunmasinda Frekans Tabanl
yaklasimlar kullanilmaz.

she knocked on his door distance=3
they knocked at the door distance=3
100 women knocked on Donaldson’s door distance=5

a man knocked on the metal front door distance=5
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she knocked on his door

Bigrams:
she knocked she on she his
knocked on  knocked his knocked door
on his on door
his door

3 kelimelik collocation window kullanilarak bigram’lar ¢ikarilir.

Genelde 3, 4 kelimelik window’lar kullanilir.
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Mean and Variance

Knocked and door arasindaki iliskiyi kesfetmenin bir yolu, corpus
icerisinde yer alan iki kelime arasindaki ofsetin (isaretli uzaklik)
mean (ortalama) ve variance (varyans) hesaplamaktir.

Ortalama(mean= p), iki kelime arasindaki ofsetin ortalamasidir.

she knocked on his door

they knocked at the door

100 women knocked on Donaldson’s door
a man knocked on the metal front door

Mean ? u=%(3+3+5+5)=4.0

SO

Bazen distance negatif bir say1 olabilir. T he door that she knocked
on Slide 16



Mean and Variance

Varyans : Degerlerin ortalamanin cevresindeki dagilimimi olcmek icin
kullanilan bir niceliktir. Ortalamanin orneklem degerlerinden cikarilmasiyla
bulunan sapmalarin karelerinin ortalamasi alinarak hesaplanir.

c2=S§

2 Z?:l (d; — N)2

= n—1

— n iki kelimenin birlikte kullanilma sayisi, d; i. birlikte goriilmenin uzakhk degeri,
ve p ortalama
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= Ortalama ve varyans, iki kelime arasindaki mesafenin dagiliminm
karakterize eder.

= Yiiksek varyansin anlami, birlikteliklerin sans eseri gerceklestigidir.

= Diistik varyansin anlami, birlikteliklerin ayni uzaklhiklara sahip
oldugudur.

o= \E((3—4.0)2 +(3-4.0) +(5-4.0) +(5—4.o)2)z 1.15
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ISy LA L 1z NI ey [NL=1]%}

FER YOIl = BN :

Standart sapma Standart sapma
kuctik ise, iki quency sifir ise, iki
; strong . T
kelime y.akl.a.slk kelime kesinlik
olarak birbirine 50 L ayni
akin uzakliktadiy
O T O
4 3 2 10 1 2 3 4 O
O Position of strong with respect to opposition (i — — ij T = [LGT).
O ]
frequency
of strong
a3l 4
20 +—
—t .
4 3 -2 -1 0 1 2 3 4
Position of strong with respect to support (p — —1 45, 0 — 1.07).
frequency
of strong
a0 -
20 + |
| g
-4 -3 -2 -1 0 | Pogition of strong with respect to for (u=-1.12, 6=2.15)
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Ortalama ve varyansa dayal
Collocation’larin bulunmasi

»c kugik, p 1'e yakin ise NY

S d Count | Word 1 | Word 2 frekans  tabanh  yontem ile
—— s e — — bulunur.
0.43 0.97 11657 | New ' York

| . " ) _ » g kiicik, p, 1’den biylk ise
0.48 1.83 24 | previous | games iizerinde  durulmasi  gereken
0.15 2.98 46 | minus ' points ilging bir durumdur.

: - . The pair previous | games

( ) . /8 S
O-‘.l'l_) j &) { l 3 1 i hUIldTL df’: | dU Mdrfj _ (distance 2) Corresponds to
4.03 0.44 36 i editorial | Atlanta phrases Tike i the previous 70

o i : ames or in the previous

‘IU% UDU / 8 5 Ilﬂg I T\T{_‘\'\ games; minus p/ points
3.96 0.19 119 | point ' hundredth corresponds to  phrases like
~ an " _ : r . | minus 2 percentage points, minus
j -{}(\] - _U.._{C) 1 UEJ hlebi_I*IbE‘I‘b_ﬂ_ b_} B 3 percentage pointg etc; hundreds
L.OF .45 80 | st rong support / dollars corresponds to hundreds

" 5 == e o _ ' : : of billions of dollars and hundreds
1.13 2.57 /7 | powerful organizations of millions of dollars.
1.01 2.00 112 | Richard Nixon « Eger ok biiyiik ise bu kelime

i _ i g ciftleri ile ilgilenilmez.

1.05 0.00 10 | Garrison | said =strong  {business}  support,

powerful {lobbying}
organizations, Richard

{M.} Nixon, and Garrison said /
said Garrison (remember that we
tokenize Richard M. Nixon'4§ Tour



Sansin bertaraf edilmesi...

o Iki kelime sans eseri birlikte olabilir.
— Frekansi yiiksek ve varyansi diisiik ise

- Hipotez Testini (Hypothesis Testing) kullanarak bu birlikteligin
gercek mi yoksa sans eseri mi oldugu olciimlenebilir.
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W Hipotez Testleri

Dr. Irfan Yolcubal
Kocaeli Universitesi
Jeoloji Mih.
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* Hipotez

= Orneklemeye dayali bir popiilasyon
parametesinin degeri hakkinda ileri sunulan
iddia
Ornekler:

1.Istatistik Vize sinivanin ortalamasi 50'nin
altindadir.

2. Televizyon izleyicilerin %70 i glinlik haber
programlarini izlemektedir.

3. Firestone ve Lassa tatafindan Uretilen lastiklerinin
omri aynidir,
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Hipotez Testleri

= Bir popiilasyon hakkinda ileri sunulan hipotezinin kabul
edilip edilmeyecegini belirlemek icin érneklemeye dayali
sistematik izlenen bir seri islemler.

5 asamadan olusur.
1. Null ve alternatif hipotezin belirlenmesi

Null hipotezi: Bir popllasyon parametresi hakkinda ileri
surilen varsayim. Genellikle bu varsayimda poplilasyon
parametresinin belli bir degeri oldugu varsayilir.

= Hy= null hipotezi yada sifir hipotez

Alternatif hipotez: Orneklemeye ait veriler null hipotezonin
yanlis olduguna ait deliller sundugu durumlarda kabul
edilen hipotezdir

= H, = alternatif hipotez
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Hipotez Testinin Asamalari

2. Onem veya Risk Derecesinin
Belirlenmesi(o): Aslinda dogru olan Null
hipotezinin rededilme olasilidr:

Risk derecesinin secimi tercihe dayal

s Genelde 0.05 yani % 5 ve % 1 risk dereceleri
arastirmalarda kullaniimakta
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Hata Tipleri

I. tip hata: Null hipotezi dogru iken
reddedilir.

= I. Tip hata yapma olasihigi o olarak
bilinmektedir.

= II. tip hata: Null hipotezi yanlis iken
rededilmez.

= II. Tip hata yapma olasiligi p olarak
bilinmektedir.

= Daima bu hatalardan birini yapma ihtimali
vardir. Bu ihtimalleri risk derecesini belirleyerek
azaltmak isteriz.
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* Hipotez Testlerinde Hatalar

Null :
o Thves NﬂlYI;ﬁmﬁea
dogmu
Null hnpotezi ’ 1 :
K ehiis Dogm Karar L tip hata
Null hnpotezi :
redetne 1L 2p 2
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i Hipotez Testinin Asamalari

3. Istatistiksel test metodunun belirlenmesi: Null
hipotezin rededilip edilmeyeceginin belirlenmesinde
kullanilan ve popllasyon érneklemesinden elde edilen
deger

ornek: t, F,ve ki kare istatistik testleri
4. Null hipotezinin hangi kosullarda kabul ve

hangi kosullarda rededileceginin belirlenmesi

5. Karar verilmesi: Null hipotezinin alinan risk
derecesi dogrultusunda reddi yada kabiili.
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1: Null ve Alternatif
* hipotezleri ileri siirmek

» Farzedelim o&grencilerin ders gecmek icin 60
almalari gerekmekte.

= Rastgele 40 ogrenci secelim ve onlarin
ortalamalarinin 64 oldugunu varsayalim

= Arastirma sorusu: Popiilasyonun gercek
ortalamasi 60 In Uzerinde midir?
= Hp: w60
= Hﬂ: LL >60
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* 2: Onem Derecesini() belirlemek

= Onem derecesi, null hipotezi gercekten dodru
iken, null hipotezini redetme olasilhigidir

= Ornek: o = 0.05 secelim

o=0.05

Red
Alani

Kabul alani

Kritik deger
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3: Hipotez testinin 1 veya 2 yonlu
i olup olmadiginin belirlenmesi

= Eger alternatif hipotez ortalamanin belli bir
degere esit yada ondan buyuk oldugunu ifade
ediyor ise hipotez tek yonluddir.

= Ornek: Hy: n = 60

a=0.05
Kabul alani

1
Kritik deger




Edit  VMiew Document  Tools  ‘Window  Help

b | ﬁv e B |T;2|:| ®® |1|:|2% = o i[Find

* 3: (Devam)

= Eger alternatif hipotez ortalamanin belli
bir dedere esit yada ondan kiiguk
oldugunu ifade ediyorsa, hipotez tek
yonlidir. Ornek: Hy: u < 60

Kritik deger
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* 3: (Devam)

= Eger Alternatif hipotez ortalamanin belli
bir degere esit olmadigini ifade ediyor
ise bu hipotez cift yonlidur. Hy: u = 60

Kabul Alani
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4: Kritik degeri veya degeleri belirlemek

Bilinmek istenilen — Null hipotezi dodru varsayarsak dagiimin 1-a
yizdesine karsilik gelen kritik deder.

= Eder popilasyonun stadart sapmasi (o) biliniyor ise yada o bilinmiyor
fakat n=30 ise standart normal tablolan kullanilarak risk derecesine
karsilik gelen z kritik degeri belirlenir.

0,5-0.05=0.45

a=0.05

Kabul Alani

1
7= 1.645 /

Standart normal tablolanndan 0.45 dederine karsilhk Z=1.645
Gelen z dederi bulunur. z=1.645
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5: Test istatistigini belirlemek ve kritik
degerle karsilastirmak

X-1
Popilasyonun standart sapmasi 2l
bilniyor ise z= kritik deder A’;
saddaki formiil — . .
\.ragltaswla hesaplanir. X = omeklemenin ortalamasi

Ll = populasyon ortalamasi

T = populasyvonun standart sapmasi

= Populasyonun standart sapmasi bilinmiyorsa ve n = 30, drneklemenin standart
sapmasi (s) popiilasyonun standart sapmasi yerine kullanilabilir.

= Populasyon normal dagilim sergilemekte

= Hipotez testinde kullanicak deder:

X-1
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Null ve Alternatif Hipotezleri Belirlemek: Hg, Ha
Onem yada Risk Derecesini Belirlemek: o
Hipotezin tek mi ¢ift mi yénl( oldugunu
belirlemek

Kritik degerleri belirlemek

Test istatistik degerlerini hesaplamak ve kritik
degerle karsilastirmak

* Hipotez Test Asamalarini Ozetlersek
1.
2
3

en:
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Ornek 1

Hy: =50
H =30

Ornek ortalamasi 49, érneklemedeki veri sayisi da 36dir. Popiilasyonun
standart sapmast ise 5 dir. Hipotez testinde %o 5 risk alirsak

a) Hipotez testi tek mi yoksa cift mi yonliidir

b) Null hipotezi hakkindaki kararimiz nedir

¢) Bu kararn almaktda nekadar kendinize giiveniyorsunuz yani p degeri
nedir.




Edit  VMiew Document  Tools  ‘Window  Help

b &) @D in ® @ - (Bf ([ e :

Ornek 1. Coziim

a) Hipotez testi iki tarafli bir hipotezdir ¢linkii alternatif hipotezin
yonii yoktur yada belli degildir. Popiilasyon ortalamas1 50 den farkh
olabilir ifadesi bityiikte olabilir ve kiigiikte olabilir gibi 2 ihtimal
icermektedir. Bu nedenle hipoteze 2 tarafli hipotez denilmektedir.

b) %5 riskle tarali alanlar hipotezin rededildigi alanlar: ifade etmektedir.

Hesaplanan z deger bu taral
alanlar disinda kalan bélgeve distiiziine

gore Null hipotezini kabul edebiliriz | e 095 olambk —p i
0
0025 Glailhl."l L— 0.02% olashik
z=-196

=196
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Ornek 1. Céziim (Devam)

¢) Null hipotezini kabul etmede ne kadar eminiz ? Bunu belirleye bilmek
icin hesaplanan z degerinin o degerinin izerinde bulunma olasiliZini
yani p degerini hesaplamanuz gerekecektir.

—1.2 ve altnda bir deger olma clasilig 0,115 1dir
(0.5-0.3849). p degerim hesaplayabilmek igin z
degerimin —1.2 den az ve 1.2 den fazla clma
thtimalini hesaplamamiz gerekmektedir piinkii
hipotez iki tarafh elup iki farkh red balgesi
igermektedit. Bu nedenle p deferi 2 x 0.1131di 1.
p degeri risk derecesinden 0.03 biiyilk
oldugundan null hipotezi kabul edilir.

P degeri popiilasyonun ortalmasmimn 50 nin
izerinde veya alanda olma elasilifimn %:11.51
oldugunu ifade eder.

(L0235 olasilik

z=1.96
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* Ornek 2: Tek yonlii z testi

sBir kutu misir gevregdi 368 gramin Uzerinde
midir?

sRatgele secilen 25 kutunun ortalamasi X =
372.5 gr.

sUretici firma Grtin miktar icin standart
sapmay! o 15 gram olarak belirlemistir.

sHipotezi 0.05 dnem derecesi ile test edelim.
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Tek yonlu hipotez test cozimu

Test istatistigi:

Hp: w=308 ¥ ¢ 3725368
e 868 T 5 & gg oAb
a = 0.05 E “-.,."II25
n = 25, o bilinmekte K
- @ arar:
Kritik degerler Null hipotez o = 0.05 ile
R alsiii rededilmez
—* Sonug:
0.05
x< Ortalamanin 368 gr
Gzerinde olduguna ait

yeterli delil yoktur.

10
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Cift yonlu z Testi CozUmu

Test Istatistigi:

Ho: u = 368 X-u 3 -3
. . 3 p.::r725 368:4_1.50
Ha: u # 368 G 15
o = 0.05 E V25
n= 25, ¢ bilinmekte ’
s N arar:
Kritik degerler Null hipotezi o = 0.05 ile red
edilmez
Sonug:

Ortalama miktarin 368 oldugu
hakkinda yeterli bir delil

196 0 19 Z yoktur
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-testi and t-testi karsilastirimasi

= z-test istatistigi
= Normal dagihma dayah
» Popilasyonun varyansi bilindiginde yada drneklemedeki veri sayisi biyik

oldudgunda drneklerin ortalamalan hakkindaki hipotezleri test etmek icin
kullanilir

= t-test istatistigi
« tdadiimina dayal
« ©dadilmimin sekli dmeklemedeki veri sayisina badl olarak dedismektedir
= Serbestlik derecesine baghdir df :n-1
« Omeklemedeki vari sayisi artikeca t dadilimi normal dadiima yaklasir
» Popilasyonun varyansi yada standart sapmasi bilinmedidinde ve

arneklemedeki veri sayisi kiiclk oldugunda (n<30) érmeklerin ortalamalar
hakkindaki hipotezleri test etmek icin kullanilir

13
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* t dagilimilar

Standart
normal
(z)
t(n=13)
/ t(n=05)
0 S
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t-testleri

Varyans hakkinda kesin bir bilgiye sahip olmadigimiz
icin (sadece tahmin), t dagihiminm kullaninz

_I’—p

s t-testinin ortalamasi f—

_ x-’{??
X = ormek ortalamasi

1 = test edilen popiilasyonun ortalamasi

s = drnek standart sapmast

n = orneklemedeki veri sayisi

14
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* Hipotez testi: o bilinmemekte

» Yiksek lisans dersindeki 6grencilerin arastirma
metodlar hakkinda iyi bir bilgiye sahip olup
olmadiklarini 6grenmek istiyorum

» 6 dgrenci siniftan rastgele secilir ve sinava tabii
tutulur

= Sinifin test den en az 70 alabilmesini istiyorum.
6 6grencinin notlar 62, 92, 75, 68, 83, and 95.
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1 & 2: Hipotezleri belirle, ohem

* derecesini o belirle

= Sinifin ortalama notu 70 ve Ustiddr:
s Hy: 1 <70
s Hy: n>70

s o=0.05

15
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£

Tek veya cift yonlu bir hipotez mi?

*4: Kritik degerleri belirle

s Tek yonld
s Kritik degerleri t tablosundan belirlenir

o=0 .05
Kabul Alani

t=2.015
[serbestlik derecesi d.f. =5] 1¢in
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5: Test istatistklerini hesapla &
* degerlendir

s t dederi kritik — 475 |
dederinden L= ) =917
klictikttir. Null e

= Hipotezi kabul edilir 5 = 1517

79.17-70 _
13.17 L4l
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* Ornek: 2 yonli t testi

s Kuzey Kibristaki secim noktalarinin her
birinde az yada cok 368 se¢cmen oy

kullanmismidir?

= 36 rastgele secim noktasindaki ortalama
secmen saylisl 372.5 ve standart sapma 12

secmendir.

= Hipotezi 0.05 6nem derecesi ile test edelim

17
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*Cift yonlu t Testi: COozum

Test istatistigi:

Ho: u = 368 X-pn 3725-368 295
Hi: u=368 [= s 12 -
o= .05 Jn /36
df =36-1=35 <
s u arar.

Kritik degerler Null hipotezi o = 0.05 ile red
Red alan Red alan  edilir

0025 | o5 Sonus:

o y Populasyonun

ortalamasinin 368
220301 0 2.0301 t olmadigina ait delil vardir
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* Ornek: Tek yonla t testi

Kuzey Kibristaki secim noktalarinin her birinde
368 den fazla secmen oy kullanmis midir?

» 36 rastgele secim noktasindaki ortalama secmen
sayisl 372.5 ve standart sapma 12 secmendir.

= Hipotezi 0.05 6nem derecesi ile test edelim

18
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*Tek yonlu t testi - CozUm

Test Istatistigi:

Ho: u <368 % 55,5
Hi: u > 368 t= gt =T = 4225
o= .05 m m
df =36-1=35
Kritik degerler Karar:
Red Null hipotezi o = 0.05 red
> edilir
Sonug:

0.05
ey

368 den fazla se¢cmenin
i ortalama oy sandiklarinda oy
1.68 kullandigina ait delil vardir




t-Test: Ornek

 Corpus icerisinde, new kelimesi 15,828 kez, companies kelimesi de 4,675
kez gecmis olsun, ve corpusta toplam 14,307,668 kelime olsun.

P(new)=15828/14307668
P(companies)= 4675/14307668

Null hipotez bu iki kelimenin bagimsiz olarak meydana geldigi olsun.
H, : P(new companies) =P(new)P(companies)

15828 4675

~ 2 A1E e 10T
14307668 * 14307668~ 5010 x 10

Eger bu null hipotez dogru ise rasgele Bigram’lar uretelim. New
company gelirse 1, diger durumlarda 0 olsun (Bernoulli trial - sadece
iki durum s6z konusu)
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t-Test: Ornek

P =3.615x107
u=3.615x107
c>=p(1-p)= p
* 14,307,668 adet bigram icerisinde new companies kelimesi
ile 8 kez karsilasilsin

o = 0.005 icin Kkritik
3 ~ 559110 deger 2,576 olsun,

14307668 (di=sonsuz)
t<2,576 null

= -7 —7 . .-
Xx—p 5591107 ~3.615107 oo, hipotez kabul edilir
o’ \/5.591107 New company

X =

[ =

- 1307668 collocation degildir.
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Ruhollah
- %

t C(w?) C(w2) C(ww?2) wl w2
4.4721 42 20 20 Ayatollah

4.4721 41 27 20 Bette

4.4720 30 117 20 Agatha Christie
4.4720 77 59 20 videocassette recorder
4.4720 24 320 20 unsalted butter
2.3714 14907 9017 20 first made
2.2446 13484 10570 20 over many
1.3685 14734 13478 20 into them
1.2176 14093 14776 20 like people
0.8036 15019 15629 20 time last

H,: bu ikililer birbirlerinden bagimsizdir.

o =0.005 icin deger 2,576 ise

Hipotez red ediliyor. ilk
5 bigram collocation i¢in
adaydir.

Hipotez kabul ediliyor.

Son 5 bigram
collocation’a aday
degildir.
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Hypothesis testing of differences-Iki ortalama
Farkin Testi (Church and Hanks, 1989)

Bazi durumlarda iki popiilasyonun ortalamalarinin Kkarsilastirilmasi
gerekebilir. Amac, 2 ornek ortalamasinin ayni ortalamal 2 popiilasyondan
gelip gelmedigini test etmektir.

= 2 1
H,=farklarin ortalamasi sifirdir. p = 0 X, =8, =P(w)
X, =5 = P(v’w)

B ] o N
x_ﬂ:x:;Z(xli_x2i):xl_x2 S TPTPRP

. C(v'w)— C(vzw)
\/C(vlw) +C(v°w)
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Ornek: 2 popiilasyonun ortalamalarinin karsilastirimasi

2 farkls hastanenin acil servisine gelen hastalara miidahele siirest asagida
sunulmaktadir. Bu arastirmava gore %1 riskle numune hastanin acil servisi,
sigorta hastanesinin acil servisinden daha mi hizls hastalara ilk miidaheleyvi

Hiug i,

yvapmaktadir?
Hastane Ortalama siire | Ornek standart | Ornek sayisi
sapmasi
numune 5.5 dak 0.4 dak 50
sigorta 5.3 dak 0.3 dak 100
Null ve alternatif hipotez: Null
L hipotezinin(H,)
Hy:py = 1, Rededildifi

bélgesi

233

12
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Ornek: Devam

f R i 553
: fe =312
s =% 042 033

[2—+ =2 f +

Vo 724 YV so0 100

= =

z=312> 233
null hipotezi red edilir. alternatif hipotez %251 rislkle kabul

edilir.

p degeri bu biiyiiklitkte yada onun fizerinde bir deger bulma olasiligidir.
3.12 ve iizerinde bir = degeri alma olasilig1 0.499(Tabloda 3.12 degeri
olmadigindan en yakin 3.09 degerine karsilik gelen olasilik esas

alimmmistir.
Buna géve 3.12 ve iizeri bir deger olma olasiligi: 0.5-0.499=0.001

Bu deger 0.01 risk derecesinden kiiciik oldugundan null hipotezinin
dogru olmama ihtimali ¢ok yiiksektir.




Ornek : strong ve powerful kelimeleri ile birlikte gériilen kelimeleri
bulmak isteyebiliriz.

t C(w) C(strong w) C(powertful w) Word
3.16 033 0] 10 computers
2.82 2337 0] 8 computer
2.44 289 0 6 symbol
2.44 588 0] 5 Germany
2.23 3745 0] 5 nation
7.07 3685 50 o) support
6.32 3616 58 7 enough
4.60 986 22 0 safety
4.58 3741 21 0 sales
4.02 1093 19 1 opposition
Ho:popy

o =0.005 icin deger 2,576 ise
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Pearson’nin ki-kare (chi-square) testi

. TIki degiskenin birbirine bagimh olup olmadig1 veya bir degiskenin
baska bir degiskenle iligkili olup olmadigini test etmek icin
kullanilir.

- Popiilasyon icerisindeki dagilim bilindigi halde bazen de
bilinmeyebilir veya orneklem dagiliminin popiilasyon dagilimina
uyup uymadig1 kontrol edilmek istenebilir.

« 2 x 2'lik bir matris kullanilir. Matrisin hiicrelerinde gozlemlenen
(observed)  degerler vardir. Bu matris yardimiyla beklendik
(expected) degerler hesaplanir.

« Sonrasinda ki-kare degeri hesaplanir.

| i E)E
Xl — Z ( 1] 1]
. L

a
I

1j

Slide 61



v2 Test: ornek

w; = Nnew wy £ New
ws = companies 8 1667 4675
(new companies) (e.g., old companies)
wg 7 companies 15820 14287181 14303001

(e.g., new machines)

15828

(e.g.. old machines)

14291848 14307676

E;=((satir_toplami) x (stitun_toplami)) / toplam N

. O;; — E;;)?
Xz — Z ( J tJ
Ta] E

1J

v2=1.55

H,: bu ikililer birbirlerinden bagimsizdir.
v2 tablosundan df(degree of freedom)=n-1 (n=2 df=1) i¢cin o = 0.05 degeri 3.8
olup, 1.55 < 3.8 null hypothesis kabul edilir. new companies collocation degildir.

5-17

4669.8

15822.8 | 14287178.2
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y2 nin farkl kullanim alanlar

N\

COW COW
vache 59 6
~vache 8 570934

Iki farl corpus’tan yararlanarak ceviri yaparken
uygun kelimenin bulunmasa.

H,= cow, vache birbirinden bagimsizdir.

Y2 = 456400 bulunur ve H, red edilir
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Mutual Information

« Mutual Information, bir kelimenin diger kelimeler hakkinda bize ne
soyledigini kabaca anlatir.

« Bazi problemleri mevcuttur.
iki olay arasindaki benzerligin 6lciimiinde her zaman iyi degildir.
Bagimhligin olciimiinde kotiidiir.

Sparse data’da kotiidiir.
P(ﬂ? )
I(z',y) = log
P(ff:"ly)
= %8 p)
P(y'|z)

82 “p(y)
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I(wi,w2) | C(w1) C(w2) C(wi,w2) w1 w2
18.38 42 20 20 Ayatollah Ruhollah
17.98 41 27 20 Bette Midler
16.31 30 117 20 Agatha Christie
15.94 77 59 20 videocassette recorder
15.19 24 320 20 unsalted butter
1.09 14907 9017 20 first made
1.01 13484 10570 20 over many
0.53 14734 13478 20 into them
0.46 14093 14776 20 like people
0.29 15019 15629 20 time last
20
I(Ayatollah, Ruhollah) = log, 14307668 ~18.38
42 20
14307668 14307668
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Chambre ~chambre MI 2
House 31,950 12,004 4.1 553610
“house 4,793 848,330

Communes ~communes
House 4,974 38,980
“house 441 852,682 4.2 88405

Kanada parlementosundaki anayasa hem Ingilizce hem de Fransizca olarak hazirlanmas.

31950
log P(house| chambre) _ log 31950+4793 _ log 0.87
P(house) P(house) P(house)

4974
0.92 ~log 49744441 _ P(house| communes)

~

0
- P(house) - P(house) - P(house)
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Collocation’nin Kullanim Alanlar ...
« Corpus Analizlerinde

« Information Retrieval
 Cross-language Information Retrieval
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